
挑战类别 具体挑战 解决⽅案

 检索与⽣成融合

- 检索结果不准确或评分不⾼导致⽣
成错误
- 多⽂档融合难，影响上下⽂利⽤
- LLM提取答案受上下⽂噪声影响

- 优化检索算法，提升相关性
- 设计有效的融合策略
- 采⽤Self-RAG等⾃反机制提升⽣成准确性

 ⽂档切分粒度
- 切块过粗导致语义丢失
- 切块过细带来噪声和上下⽂不完整

- 基于语义和语⾔模型辅助分块
- 通过测试调整最佳分块粒度

 系统扩展性与成
本

- API调⽤成本⾼
- 向量数据库延迟和吞吐瓶颈
- 维护成本⾼

- 精简索引，删除冗余
- 分层索引检索减少计算
- 结合本地模型与云端API分配资源

 隐私与数据安全
- 私有数据传输⻛险
- 向量数据库存储敏感信息安全问题

- 本地处理或加密存储敏感数据
- 设计访问控制和隐私保护机制

 检索-⽣成语义不
对称

- 查询与⽂档语义不匹配
- LLM对⽭盾或⽆关信息鲁棒性差

- 使⽤假设⽂档嵌⼊（HyDE）提升语义对
称性
- 利⽤LLM优化查询 - 引⼊⾃然语⾔推理过
滤上下⽂

 垂直领域适应性
- 通⽤模型在专业领域表现差
- ⽂档拆分和问答分句效果有限

- 领域微调embedding和LLM
- 改进拆分和问答分句技术

 系统有效性验证
- 缺乏统⼀评估标准
- 需要⼤量测试和调优

- 建⽴代表性测试集
- 持续监控和调整模型与检索配置

 

 

3. Agentic RAG 概述  
Agentic RAG（智能体驱动的检索增强⽣成）是对传统 RAG 架构的深度演进。通过引⼊⾃主 AI 智能体，Agentic 
RAG 实现了对检索策略的动态管理、上下⽂理解的迭代优化，以及任务流程的⾃适应调整，从⽽突破了传统 RAG 
在处理复杂任务和多步推理⽅⾯的局限性。

核⼼理念

Agentic RAG 的核⼼在于将智能体引⼊ RAG 流程，使系统具备以下能⼒：

动态检索策略：智能体根据任务需求，灵活选择检索⼯具（如向量数据库、⽹络搜索、API 接⼝等），
并优化查询⽅式，以获取最相关的信息。

上下⽂理解与迭代优化：通过反思机制，智能体能够评估⽣成结果的质量，必要时重新检索信息或调整
⽣成策略，提升回答的准确性和相关性。

⾃适应⼯作流程：智能体根据任务的复杂度和类型，动态调整⼯作流程，实现从顺序执⾏到多智能体协

作的灵活转变。

B站/公众号/YouTube：唐国梁Tommy | 官⽅⽹站：TGLTommy.com(国内访问需科学上⽹)
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关键特性

Agentic（智能体驱动）：系统具备⾃主决策和⾏动能⼒，能够根据环境变化和任务需求，主动规划和执
⾏操作。

RAG（检索增强⽣成）：结合外部知识库的信息检索能⼒与⼤语⾔模型的⽣成能⼒，提供更准确、上下
⽂相关的响应。

通过融合智能体的⾃主性与 RAG 的信息整合能⼒，Agentic RAG 在处理复杂查询、多步推理和动态任务⽅⾯展现
出更⾼的灵活性和效率。

 

 

4. Agent 核⼼组件  
Agent智能是 Agentic RAG 系统的基础，使其能够超越传统 RAG 的静态和被动性质。通过集成能够动态决策、迭
代推理和协作⼯作流程的⾃主智能体(Self Agent)，Agentic RAG 系统表现出增强的适应性和精度。

⼀个 AI Agent 本质上包含⼏个组件:

LLM（具有定义的⻆⾊和任务）: 作为智能体主要的推理引擎和对话接⼝，负责解释查询、⽣成响应和维护连
贯性。

记忆（短期和⻓期）: 捕捉跨交互的上下⽂和相关数据，短期记忆跟踪即时对话状态，⻓期记忆存储累积的知
识和智能体经验。

B站/公众号/YouTube：唐国梁Tommy | 官⽅⽹站：TGLTommy.com(国内访问需科学上⽹)

© 2025 TGLTommy 版权所有 侵权必究
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规划（反思和⾃我批评）: 通过反思、查询路由或⾃我批评来指导智能体的迭代推理过程，确保复杂任务被有
效分解。

⼯具（向量搜索、⽹络搜索、API 等）: 扩展智能体的能⼒，使其能够访问外部资源、实时数据或进⾏专业计
算。

 

 

5. Agent 设计模式  

 

智能体设计模式为构建具备⾃主性、适应性和协作能⼒的智能系统提供了结构化的⽅法。这些模式使智能体能够在
复杂、多变的环境中⾼效运⾏，提升系统的准确性和可扩展性。本⽂重点介绍四种关键模式：

 反思 (Reflection)

反思模式使智能体能够⾃我评估并持续优化其输出。通过引⼊⾃我反馈机制，智能体可以识别并修正错误、不⼀致
或低效的部分，从⽽提⾼整体性能。在实践中，反思通常包括以下步骤：

⾃我评估：智能体对其输出进⾏分析，判断其准确性、⻛格和效率。

反馈整合：将评估结果纳⼊后续迭代，优化输出质量。

外部辅助：借助单元测试、⽹络搜索等⼯具增强评估过程。

# 参考资源
1. Agentic Retrieval-Augmented Generation: A Survey on Agentic RAG
https://arxiv.org/pdf/2501.09136v3
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