
局限 产⽣原因 典型表现

时效性不⾜ 预训练语料静态，更新不及时 ⽆法回答最近 72 ⼩时新闻、最新法规

⾏业深度不够 通⽤语料缺乏垂直领域知识 医疗、法律等专业概念回答不准确

事实幻觉 模型⽣成依赖语⾔概率⽽⾮事实检索 引⽤不存在的论⽂、伪造数据

推理链缺失 ⿊盒⽣成，缺乏可解释性与因果链 难以⽀撑推理过程，合规审核困难

公开课：《Agentic RAG 原理与实战》  
 

第⼀部分：原理  
 

1. RAG 背景  

1.1 LLM ⾯临的挑战  

核⼼痛点：预训练 LLM 本质是「静态知识库 + 语⾔模式」，⼀旦问题超出语料覆盖范围，模型极易凭空编造
内容。

 

1.2 RAG的作⽤  

RAG（Retrieval-Augmented Generation）通过引⼊实时检索机制，有效弥补了 LLM 静态知识的局限，增强模型
对上下⽂的理解与时效性响应能⼒。

B站/公众号/YouTube：唐国梁Tommy | 官⽅⽹站：TGLTommy.com(国内访问需科学上⽹)
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RAG 的核⼼机制包括：

Retrieval (R) 检索： 从外部源、数据库或知识库中搜索相关数据。⽬标是收集特定、准确和相关的信息，以
⽀持或增强AI对特定主题或查询的理解。

Augmentation (A) 增强： 在此阶段，检索到的数据被添加到提示（prompt）上下⽂中。这意味着信息被集
成或结合到提供给AI的输⼊中，有效地丰富其知识库，以实现更好的推理和上下⽂感知响应。

Generation (G) ⽣成： 最后，LLM 使⽤增强的上下⽂⽣成输出。

借助这⼀流程，RAG 架构能够显著提升⽣成内容的准确性、可控性与现实关联度，为复杂任务提供更可靠的知识⽀
持。

 

1.3 LLM vs RAG   ⽐较  

以下是 RAG和 LLM在多个⽅⾯的差异：

B站/公众号/YouTube：唐国梁Tommy | 官⽅⽹站：TGLTommy.com(国内访问需科学上⽹)
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特征 LLM（⼤模型） LLM With RAG

准确性
容易⽣成未经证实或幻觉内容，不依赖可靠
来源

响应基于外部来源的可验证引⽤

时效性
依赖静态的预训练数据，可能过时或与当前
事件⽆关

通过整合来⾃外部源的实时、最新信息增强静
态预训练数据

上下⽂清
晰度

经常难以解释歧义查询，导致模糊或不完整
的答案

检索特定上下⽂的信息，提⾼响应的清晰度

定制化
⽆法访问或利⽤⽤户特定数据集或私有源，
导致通⽤响应

集成公共和私有数据集，实现⾼度定制化和相
关的输出

搜索范围
限于预训练知识库；⽆法扩展到新信息或外
部信息

能够在多个数据库或在线源上进⾏⼴泛的、按
需搜索

可靠性
由于依赖静态和预⽣成知识，错误的可能性
⾼

通过实时交叉引⽤多个受信任的来源确保可靠
性

⽤例
适⽤于通⽤任务，但对于动态或数据密集型
应⽤效果较差

适⽤于需要实时更新、研究或⾃定义数据集成
的任务

透明度
提供的信息没有明确的参考或引⽤，难以验
证

提供引⽤或链接到来源，确保透明度和可信度

 

 

2. RAG ⼯作原理与挑战  
RAG系统架构分为两个主要部分：  数据索引  搜索与⽣成

2.1 数据索引  

B站/公众号/YouTube：唐国梁Tommy | 官⽅⽹站：TGLTommy.com(国内访问需科学上⽹)
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